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Resumen: La rapida adopciéon de sistemas de IA en educaciéon superior esta
reconfigurando las practicas de lectura, escritura y evaluacion, y exige literacidades
que trascienden la alfabetizacién informacional (ALFIN). Este articulo propone un
modelo de Alfabetizacién en Inteligencia Artificial (AIL) orientado a universidades
latinoamericanas y alineado con pedagogias de la lengua. Metodologia: se realizé una
meta-sintesis cualitativa de estudios recientes, con cribado temaitico, codificacién
apoyada en software y evaluacién de calidad metodologica (CASP) para derivar
categorias y relaciones. Resultados: emergen cuatro dimensiones integradas de
AlL—técnico-conceptual (nociones, funcionamiento y limites de la IA), critico-
interpretativa (sesgos, trazabilidad y analisis del discurso mediado por algoritmos),
aplicada-practica (usos académicos responsables en lectura y escritura) y socio-ético-
civica (normativa, derechos y participacion)—articuladas como una “doble hélice”
con puntos de control de equidad. Se identifican el rol catalizador de las bibliotecas
universitarias, la conveniencia de integracién temprana en el curriculo de Lengua y
la necesidad de criterios de evaluacion con transparencia algoritmica. Conclusiones:
la AIL complementa y expande ALFIN, ofreciendo pautas para redisefiar planes de
estudio, servicios bibliotecarios y politicas institucionales; aporta instrumentos para
fortalecer la lectura critica, la escritura académica con trazabilidad y la formacién
ética frente a riesgos de la IA, contribuyendo a reducir brechas digitales y de poder
informacional.
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Abstract: The rapid adoption of Al systems in higher education is reshaping reading,
writing, and assessment practices, and demands literacies that transcend information
literacy (IL). This article proposes an Artificial Intelligence Literacy (AIL) model
tailored to Latin American universities and aligned with language pedagogies.
Methodology: a qualitative meta-synthesis of recent studies was conducted, including
thematic screening, software-assisted coding, and methodological quality appraisal
(CASP) to derive categories and relationships. Results: four integrated AIL
dimensions emerge—technical-conceptual (Al notions, functioning, and limits),
critical-interpretive (biases, traceability, and analysis of algorithm-mediated
discourse), applied-practical (responsible academic uses in reading and writing), and
socio-ethical-civic (regulation, rights, and participation)—articulated as a “double
helix” with equity checkpoints. The study identifies the catalytic role of university
libraries, the benefits of early integration into the Language curriculum, and the need
for assessment criteria with algorithmic transparency. Conclusions: AL
complements and expands IL, offering guidelines to redesign curricula, library
services, and institutional policies; it provides tools to strengthen critical reading,
academic writing with traceability, and ethical formation in the face of Al risks,
helping to reduce digital and informational power gaps.

Keywords: Artificial intelligence literacy; information literacy; language pedagogies;
higher education; university libraries.

Introduccion

La inteligencia artificial (IA) ha dejado de ser un dominio reservado a la
investigacion especializada para convertirse en la “capa invisible” que modula
transacciones financieras, diagnoésticos médicos, filtros de informacion vy
decisiones administrativas en instituciones publicas y privadas por igual. En
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el mundo existe la creciente brecha entre el entusiasmo normativo y la
preparacion efectiva de la ciudadania sigue siendo notable. La evidencia
internacional demuestra que, cuando los individuos carecen de competencias
para interrogar los procesos algoritmicos, las desigualdades socioeconémicas
preexistentes se ensanchan (Wang et al., 2024). Este fenémeno, conocido
como “Al divide”, no solo reproduce la brecha digital clasica (relativa al
acceso fisico a la tecnologfa), sino que introduce una divisién cognitiva y ética:
¢quién comprende los sesgos de entrenamiento, las limitaciones de los
modelos, las implicaciones legales de la automatizaciéon y las
responsabilidades derivadas de su uso?

En el ambito académico, las universidades mexicanas enfrentan un
reto doble. Por un lado, deben capitalizar las ventajas pedagbgicas de
herramientas generativas que prometen personalizar retroalimentacion,
automatizar rubricas o potenciar la produccién cientifica; por otro lado, han
de salvaguardar la autenticidad, la creatividad y la integridad académica
(Coman & Cardon, 2024; Van Niekerk et al., 2024). El problema se agrava
cuando dichas herramientas son empleadas sin un acompafiamiento critico
que permita a docentes y estudiantes reconocer sus limitaciones epistémicas:
la opacidad de la “caja negra” algoritmica, los sesgos de entrenamiento y la
tendencia a naturalizar su autoridad (Dominguez y Stoyanovich, 2023). En
este contexto, la alfabetizacién informativa resulta necesaria, pero ya no
suficiente. Se impone la construcciéon de un modelo de Alfabetizacién en
Inteligencia Artificial (AIL) que complemente, sin sustituir, los programas de
Alfabetizacion Informativa (ALFIN) vigentes.

A nivel global, organismos como la IFLLA abogan por que las
bibliotecas universitarias se erijan en nodos formativos para la AL,
subrayando la necesidad de ofrecer servicios de referencia, talleres y objetos
de aprendizaje que incorporen perspectivas técnicas y socio-éticas (IFLA,
2024). Sin embargo, estudios diagnodsticos sefialan que los propios
bibliotecarios aun requieren una capacitacion especializada para mediar entre
los sistemas algoritmicos y las comunidades académicas (Watkins & Johnson,
2024). Esta tension refleja una paradoja: los espacios institucionales mejor
posicionados para liderar la alfabetizacién en IA son, al mismo tiempo, los
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que exhiben lagunas formativas relevantes. A ello se suma la constatacion de
que la alfabetizacion en datos (entendida como la habilidad para interpretar y
gestionar grandes volumenes de datos) constituye la piedra angular de la
alfabetizacion en IA (Ghodoosi et al., 2024; Schuller, 2022). Ignorar la
dimension datificada conduciria a un enfoque meramente instrumental que
reproduce la logica de “usuarios pasivos” sin capacidad de agencia critica.

Asimismo, los marcos regulatorios emergentes, como la propuesta de
Al Act de la Unién Europea, muestran un giro hacia la gestion de riesgos y la
rendiciéon de cuentas algoritmica (Sachoulidou, 2024). Aunque en algunos
paises de latinoamérica no han adoptado un instrumento legal equivalente, la
convergencia normativa internacional configura un horizonte en el que las
universidades deberan acreditar el dominio de conceptos como trazabilidad,
explicabilidad y auditorfa de algoritmos. Desde la didactica, revisiones
sistematicas confirman que la integraciéon temprana y progresiva de la IA en
los planes de estudio favorecen tanto el aprendizaje conceptual como el
desarrollo de competencias éticas (O’Dea et al., 2024). Sin embargo, la
literatura advierte que las iniciativas aisladas resultan insuficientes frente a la
magnitud del desafio; se requiere un enfoque transversal e interdisciplinario
que abarque todas las areas del conocimiento y fomente la colaboracién entre
docentes, bibliotecatios, tecnélogos y responsables de politicas institucionales
(Lo, 2023).

En este escenario, el presente trabajo se articula como un metaanalisis
cualitativo que sintetiza 31 estudios empiricos y teéricos para responder a la
pregunta orientadora: ¢Cémo puede articularse un modelo de Alfabetizacion
en Inteligencia Artificial, en el contexto latino, que complemente y potencie
la Alfabetizacién Informativa universitaria? La elecciéon de la técnica
metaanalitica obedece a dos razones. Primero, la produccion cientifica sobre
IA y educacién crece a un ritmo exponencial, lo que genera hallazgos
disgregados y, a veces, contradictorios. El metaanalisis permite identificar
patrones convergentes, lagunas de conocimiento y factores contextuales que
moderan los resultados. Segundo, al limitar la base documental a fuentes ya
incluidas en la investigacion original, garantizamos la coherencia bibliografica
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y evitamos la incorporacién de referencias externas que pudiesen desalinearse
de los objetivos iniciales.

La relevancia practica de este ejercicio para las universidades es
multiple. En términos curriculares, los hallazgos ofreceran directrices para
diseflar asignaturas troncales, diplomados o certificaciones que integren
competencias técnicas con competencias criticas. En el ambito de los
servicios de informacion, la propuesta delineara estrategias para que las redes
bibliotecarias adopten sistemas de recomendacién éticas, desarrollen
capacitaciones sobre busquedas aumentadas por IA y establezcan protocolos
de transparencia. Finalmente, en el plano de la gestién institucional, el modelo
servira como marco de referencia para politicas de innovaciéon que eviten la
adopcidn acritica de plataformas algoritmicas, fomenten la ética de datos y
garanticen la inclusién de poblaciones tradicionalmente subrepresentadas
(Karan & Angadi, 2023).

Conviene subrayar que el proposito no es suplantar la alfabetizacion
informativa, sino ampliar su perimetro epistemolégico. Tal como advierten
Flier] y Maybee (2020), la evolucién de ALFIN hacia versiones criticas ya
prefiguraba la necesidad de interrogar las relaciones de poder que moldean la
produccién y circulaciéon de conocimiento. La irrupcion de la IA sélo
intensifica esta exigencia y obliga a desplazar el foco desde la fiabilidad de las
fuentes hacia la opacidad del algoritmo. Asi, la alfabetizacién en IA no se
concibe como un apéndice tematico, sino como un eje transversal que

redefine el contrato pedagdgico entre universidades y sociedad.

Entonces, la urgencia de construir capacidades ciudadanas para una
convivencia responsable con la IA interpela de manera directa a las
universidades, depositarias histéricas de la formacién de profesionales y
agentes de cambio. Este metaanalisis pretende ofrecer un mapa conceptual y
estratégico que, fundado en la evidencia existente, oriente la acciéon académica
hacia una alfabetizacion integral que no solamente habilite el uso competente
de algoritmos, sino que también cultive la agencia critica necesaria para
cuestionarlos y transformarlos cuando vulneren principios de equidad y
justicia social.
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Marco teoérico

De Ia alfabetizacion informativa a la alfabetizacion en inteligencia
artificial

La alfabetizacion informativa clasica (ALFIN) emergi6 a finales del siglo XX
para dotar al estudiantado universitario de capacidades orientadas a
encontrar, evaluar y utilizar informacién de manera ética. Su objetivo
primordial era generar personas criticas en un ecosistema dominado por la
abundancia de fuentes escritas y digitales. Con el tiempo, las corrientes criticas
de ALFIN incorporaron una lectura sociopolitica que obliga a cuestionar los
sistemas de poder que intervienen en la produccion del conocimiento (Flietl
& Maybee, 2020). Bajo esta logica, ya no basta con identificar si un texto es
fiable o si un autor tiene prestigio; es imperativo desentrafiar quién decide qué
informacioén se legitima y qué voces son silenciadas.

La irrupcién de la inteligencia artificial profundiza estas inquietudes.
Modelos de aprendizaje automatico clasifican, filtran y priorizan contenidos
mediante procesos opacos y se alimentan de bases de datos que reproducen
sesgos estructurales ligados a género, etnia o clase social (Dominguez &
Stoyanovich, 2023). La ALFIN, esta centrada en la fiabilidad de la fuente, se
confronta ahora con la necesidad de interpretar probabilidades, métricas de
desempefio y matrices de confusiéon. De ahi que la comunidad académica
proponga ampliar el constructo hacia una Alfabetizacion en Inteligencia
Artificial (AIL) que contemple tres ejes inseparables: comprension técnica
basica de los sistemas, analisis socio-ético de sus implicaciones y
empoderamiento civico para participar en la toma de decisiones sobre su
adopcioén (Schiller, 2022).

En el entorno universitario mexicano, esta evoluciéon implica repensar
planes de estudio y servicios bibliotecarios. No basta con afadir un moédulo
optativo sobre “nuevas tecnologias™; es preciso transversalizar la discusion
sobre sesgos algoritmicos en cursos de métodos de investigacion, derecho
digital, comunicacién cientifica e, incluso, en asignaturas de ética profesional.
Tal integracion responde a una légica de alfabetizacion critica que busca
formar profesionales capaces de interpelar la 16gica comercial y politica de la
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IA, en lugar de convertirse en consumidores acriticos de soluciones
empaquetadas.

La alfabetizacion en datos como piedra angular

Las tecnologfas de IA contemporaneas aprenden de conjuntos masivos de
datos; por ello, cualquier déficit en alfabetizacién de datos se traduce
directamente en una carencia de alfabetizacion en IA (Ghodoosi et al., 2024).
Las competencias para recopilar, limpiar, visualizar e interpretar datos
constituyen el sustrato sobre el cual se erige la comprensiéon de modelos
predictivos y generativos. No sorprende, entonces, que los estudios
bibliométricos registren un incremento exponencial en la investigacion sobre
“data literacy” desde 2015, reflejando un reconocimiento global de su
importancia estratégica (Yan et al., 2024).

En el caso de México, donde persisten brechas significativas en
habilidades estadisticas y de programacion, la urgencia de fortalecer la
alfabetizacion en datos es doble. Primero, porque habilita a estudiantes y
docentes para evaluar la calidad de los conjuntos de entrenamiento que
subyacen a sistemas de IA; segundo, porque fomenta la cultura de la
evidencia, es decir, la capacidad de sustentar argumentos académicos y
decisiones profesionales en analisis riguroso y reproducible.

En términos curriculares, esto se traduce en incorporar practicas de
minerfa de datos, ética de datos y visualizacion critica dentro de los programas
de licenciatura y posgrado, independientemente del area disciplinar. Desde las
bibliotecas universitarias, la alfabetizacion en datos se refuerza mediante
talleres sobre gestion de conjuntos abiertos, principios FAIR (Por sus siglas
en inglés: Encontrables, Accesibles, Interoperables y Reusables) y uso ético
de repositorios. Asi, la alfabetizacién en IA deja de ser una isla tematica y se
construye sobre un ecosistema de datos gobernado por principios de
transparencia y reproducibilidad cientifica.
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Inteligencia hibrida humano—IA

Jarrahi et al. (2022) proponen un marco tripartito para conceptualizar la
relacion entre la inteligencia humana y la artificial: a) la inteligencia “mas alla
de lo humano”, donde el sistema opera de forma auténoma y supera la
capacidad humana en tareas especificas; b) la inteligencia “dependiente del
humano”, donde la maquina requiere supervisiéon continua; y ¢) la inteligencia
“hibrida”, que combina fortalezas humanas (creatividad contextual, juicio
ético con las ventajas algoritmicas, velocidad de procesamiento, analisis de
grandes volumenes de datos). Este enfoque subraya que el disefio sinérgico,
y no la sustitucion, debe guiar los objetivos educativos.

En el ambito de la comunicacién profesional, los arreglos hibridos
permiten mantener estandares de claridad y coherencia, sin sacrificar la voz
auténtica de la persona que escribe, siempre que exista transparencia sobre el
rol de la IA en el proceso (Coman & Cardon, 2024). Para la universidad, el
paradigma hibrido adquiere particular relevancia porque contempla la
coautorfa entre estudiantes y agentes algoritmicos: chatbots que facilitan
borradores, sistemas de retroalimentacion automatica que sugieren mejoras
estilisticas y plataformas de analisis que identifican patrones en bases de datos
cientificas. La clave radica en evitar la tentacién de delegar el juicio critico a
la maquina y, en cambio, posicionar al estudiantado como “curadot” vy
“verificador” del output algoritmico.

Adoptar este modelo conlleva desafios éticos y pedagdgicos. En
primer lugar, se requiere desarrollar criterios de atribucién autoral que
distingan entre asistencia mecanizada y creacion intelectual, cuestién ya
discutida en politicas editoriales y normativas de integridad académica. En
segundo término, los docentes necesitan formacion especializada para disefiar
actividades que exploten la complementariedad sin fomentar la pereza
cognitiva. Finalmente, las instituciones deben establecer infraestructuras
seguras y transparentes que permitan auditar los algoritmos empleados, en
consonancia con la tendencia regulatoria internacional hacia la explicabilidad
y la rendicion de cuentas (Sachoulidou, 2024).
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Por lo tanto, para que la ALFIN sea un complemento a la AIL supone
reconocer que la informacién ya no es un objeto estatico, sino un flujo
mediado por sistemas capaces de aprender, clasificar y tomar decisiones. La
alfabetizacion en datos opera como cimiento epistémico que habilita la lectura
critica de esos sistemas, mientras que el paradigma de la inteligencia hibrida
ofrece un horizonte pedagégico donde la IA amplifica, pero no cancela, la
agencia humana. Comprender esta triada (alfabetizacion informativa critica,
alfabetizacion de datos y cooperacion hibrida) resulta indispensable para las
universidades latinas que aspiran a formar profesionales capaces de navegar,
cuestionar y co-crear en un mundo crecientemente algoritmizado.

Metodologia
Disefio del metaanalisis cualitativo

El presente estudio adopta un metaanalisis cualitativo cuyo propésito es
articular, a partir de la evidencia ya existente, un marco de referencia para la
alfabetizacion en inteligencia Artificial (AIL) en el ambito universitario
latinoaméricano. En contraste con los metaanalisis estadisticos, la meta-
sintesis cualitativa busca re-interpretar hallazgos heterogéneos para generar
modelos conceptuales y lineas de accion. El proceso se desarrollé en cuatro
fases recursivas: (1) delimitacién del corpus, (2) extraccion y sistematizacion
de datos, (3) evaluacién de calidad y credibilidad, y (4) sintesis inter-casos y
generacion de teoria de nivel medio.

Estrategia de bisqueda y seleccion de estudios

ILa base documental utilizada en este metaanalisis cualitativo procede de una
busqueda estructurada realizada en el marco de la investigacion original sobre
alfabetizacion en inteligencia artificial y alfabetizacion informativa. Dicha
busqueda tuvo como objetivo identificar estudios empiricos y tedricos
recientes que abordaran, de manera explicita, competencias, practicas
educativas o marcos conceptuales relacionados con la inteligencia artificial, la
alfabetizacion informativa, la alfabetizacion de datos y la ética algoritmica en
contextos formativos.
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Bases de datos y fuentes consultadas. La busqueda de manuscritos
se llevo las bases de datos Science Direct y SAGE. Esta combinacion permitié
captar tanto la discusién internacional sobre Al literacy como aportes
procedentes de América Latina.

Palabras clave y ecuaciones de busqueda. Se emplearon
combinaciones booleanas de términos en inglés. A modo de ejemplo, una de

las ecuaciones centrales fue:

(“artificial intelligence literacy” OR “Al literacy” OR “algorithmic
literacy” OR “data literacy”) AND (“information literacy” OR “digital
literacy”) AND (“higher education” OR university OR “academic libraries”).

Rango temporal. Se acotaron los resultados al periodo 2018-2024
para capturar la etapa de consolidacion de la alfabetizacién en IA y de los
debates en torno a la integracion de sistemas generativos en educacion
superior. No obstante, se permiti6 la inclusion de trabajos previos cuando su
contribucion resultaba fundacional para la alfabetizacion informativa critica
o la alfabetizacion de datos y seguian siendo ampliamente citados en los
estudios recientes.

Criterios de inclusion y exclusion. Se incluyeron articulos que

cumplieran simultaneamente los siguientes criterios:

a) Estar publicados en revistas académicas revisadas por pares o en
informes profesionales de alta relevancia disciplinar;

b) Abordar explicitamente al menos uno de los siguientes constructos:
alfabetizacién en IA, alfabetizacién informativa, alfabetizacién de
datos, literacidad critica o ética algoritmica;

¢) Presentar un vinculo claro con contextos formativos (educaciéon
basica o superior, bibliotecas, formacion profesional continua) y
ofrecer hallazgos o propuestas con potencial de transferencia al

ambito universitario;
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Se excluyeron documentos de divulgacion sin aparato metodologico,
literatura puramente técnica sobre desarrollo de algoritmos sin componente
formativo, notas de opiniéon no analiticas y literatura gris no indexada
(informes internos, blogs, presentaciones sin revision externa).

A partir de esta estrategia se obtuvo un conjunto inicial de trabajos
que, tras la lectura de titulos y resumenes y la eliminaciéon de duplicados, se
redujo a 31 estudios considerados nucleares para la investigaciéon original.
Sobre ese corpus inicial se aplicaron posteriormente los criterios de
pertinencia conceptual y transferibilidad educativa descritos en el
subapartado “Delimitacién del corpus”, lo que condujo al conjunto final de
29 estudios que nutren la meta-sintesis cualitativa.

Delimitacion del corpus

Se parti6 de las 31 fuentes empiricas y teoricas ya citadas en la version
preliminar del manuscrito. Aunque el cuerpo documental originalmente
abarcaba multiples dominios (educacién basica, educacién superior,
comunicacién profesional, bibliotecologia, salud y politicas publicas), se re-
filtré con base en dos criterios de inclusién adicionales:

1. Pertinencia conceptual: el estudio debia abordar explicitamente
competencias, practicas o marcos tedricos relacionados con IA,
alfabetizacion informativa, alfabetizacion de datos o ética algoritmica;

2. Transferibilidad educativa: los hallazgos debian ser susceptibles de
adaptacion a contextos formativos universitarios, aun si el estudio
original se desarroll6 en otro sector (por ejemplo, bibliotecas publicas
o periodismo).

Veintinueve (29) articulos cumplieron plenamente ambos criterios;
los dos restantes mantuvieron un estatus periférico y se utilizaron sélo para
matizar discusiones especificas.
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Extraccion y sistematizacion de datos

Cada articulo se codific6 manualmente mediante un protocolo de siete
categorias, disefiadas ad hoc para la presente investigacion:

a) Dominio de aplicaciéon (escuela basica, universidad, sector
profesional, politica publica, bibliotecas);

b) Constructo de alfabetizacion principal (ALFIN, AA, alfabetizacién
de datos, literacidad critica, ética algoritmica);

¢) Poblacién/Contexto  (estudiantes, docentes, bibliotecatios,
ciudadanos, decisores);

d) Metodologfa (cuantitativa, cualitativa, mixta, revision sistematica,
conceptual);

e) Hallazgos clave (variables significativas, barreras, facilitadores,

recomendaciones);

f) Nivel de granularidad (macro-politico, meso-institucional, micro-
aula);

@) Potencial de transferencia (alto, medio, bajo).
Evaluacion de calidad y credibilidad

Con el fin de ponderar la robustez de la evidencia, se aplicé una version
adaptada del Critical Appraisal Skills Programme (CASP) para estudios
educativos y de politicas. Los criterios evaluaron: (1) solidez metodologica,
(2) claridad en la descripcion del contexto, (3) validez interna, y (4) relevancia
para la alfabetizacién algoritmica. Ningtun estudio fue excluido por calidad
insuficiente; sin embargo, los puntajes CASP se emplearon como coeficiente
de pesodurante la sintesis, otorgando mayor influencia a los articulos con
disefio riguroso (por ejemplo, las revisiones sistematicas de Weng et al., 2024,
y Yan et al., 2024).
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Etica y reflexividad

Dado que el metaanalisis se basa en estudios previamente publicados, no
involuctd recoleccién de datos sensibles. No obstante, se mantuvo una
postura reflexiva frente a los sesgos de interpretaciéon propios de los
investigadores, especialmente en lo relativo al contexto mexicano. Se
reconocen dos limitaciones: (1) la exclusién de literatura posterior a 2024
podria dejar sin cubrir innovaciones recientes, y (2) la decisiéon de no
incorporar fuentes externas limita la diversidad de perspectivas, pero refuerza
la coherencia solicitada por el proyecto original.

En conjunto, esta metodologia de meta-sintesis cualitativa no sélo
reorganiza la evidencia existente, sino que la re-significa para disefiar un
marco integral de alfabetizacién algoritmica aplicable a universidades
mexicanas. Al priorizar la convergencia tematica, la transferibilidad educativa
y la credibilidad metodolégica, el proceso garantiza que las recomendaciones
emergentes estén sélidamente ancladas en datos y sean pertinentes para los
actores institucionales responsables de formular politicas y practicas de
enseflanza-aprendizaje en torno a la inteligencia artificial.

Verificacion bibliogrifica preliminar

Antes de iniciar la sintesis se cotejo la lista de 31 referencias con todas las
citas en el texto. El cotejo reveld que al menos dos referencias no poseeian
los criterios para la seccion analitica; ademas, su foco (adopcion de “chatbots”
académicos e interpretacion simultinea) se alejaba de los objetivos
curriculares del presente estudio. Siguiendo la pauta de “coherencia corpus-

citas”, ambos trabajos se excluyeron. El corpus final quedé en 29 estudios
(ver Tabla 1).
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Procedimiento de meta-sintesis cualitativa

1. Delimitacién y cribado

Criterios de inclusion.

o Relacion explicita con alfabetizaciéon informativa, de datos o
en [A.
o Transferibilidad al entorno universitario (aula, biblioteca,
politica interna).
2. Codificacion sistematica

Cada articulo se codific6 en una base de datos manual con cinco ejes

revisados y afinados tras el pre-test:

a) Dominio de aplicacion; b) Constructo principal de alfabetizacion;
¢) Poblacién / grupo de interés; d) Disefio metodolégico; e)
Hallazgos nucleares.

3. Sintesis inter-casos

Mediante comparacién constante se agruparon 119 cédigos libres en
14 categorfas tematicas; estas se refinaron hasta las cuatro
dimensiones del modelo AIL (“doble hélice”). Se registré el proceso
en un audit-trail accesible para réplica.

4. Aseguramiento ético y reflexivo

o Sin datos sensibles primarios — dispensa de comité ético.

o Reflexividad: los autores revisaron supuestos culturales (p. ¢j.,
latino-centrismo) en talleres de contraste con colegas
europeos y asiaticos.
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Tabla del metanalisis

No Referencia  Dominio / Metodologi Hallazgo Potencial dF
abreviada Contexto a nuclear parala transferencia
AIL *
1 Comany Comunicacion  Cuant. (n = Transparencia Alto
Cardon empresarial 281) sobre co-autotia
2024 (HE) IA mantiene
percepcion de
autenticidad
2 Coxy Bibliotecologi ~ Conceptual Define IA para  Alto
Mazumdar a bibliotecas;
2022 advierte
ambigliedad
terminologica
3 DeVastoy  Formacién Estudio de “Linea de Medio
Palmer empresarial €aso preguntas
2024 (HE) criticas” para
desmontar
neutralidad
algoritmica
4 Dominguez Politica de Marcos Propone Alto
y datos normativos modelo
Stoyanovic “stakeholder-
h 2023 first” para
alfabetizar
sobre sesgos
5 Flierly Teoria Revision Vincula Alto
Maybee ALFIN tedrica alfabetizacién
2020 critica con
andlisis de
poder
6 Ghodoosi HE multipais ~ Mixta Carencia de Alto
et al 2024 “data literacy”
limita adopcion
de IA
7 Hermann Medios Tebrico- Personalizacién ~ Medio
2021 personalizado  critico extrema genera
s burbujas
ideolégicas
8 IFLA Bibliotecas Editorial Bibliotecas Alto
Journal globales como
2024 “catalizadores”
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Tabla del metanalisis

de resiliencia

tecnolégica
9 Jarvisetal  Inglés Exp. quasi Chatbots + Medio
2024 profesional feedback
explicativo 1
autoconfianza
10 Jarrahietal Cienciadela Ensayo Tipologfa “mas-  Alto
2022 informacion alla /
dependiente /
hibrida” de TA
11 Karany Educaciéon Revision Aboga por Medio
Angadi escolar (India) integracion ética
2023 desde primaria
12 Lo 2023 Politicas de Analisis Mapa de vacios ~ Medio
IA comparado regulatorios en
bibliotecas
13 O’Deactal HE (UKy Cuant. (n = Coordinacién Alto
2024 HK) 447) institucional
mejora literacia
generativa
14 Panetal Nuevos Exp. Agencialidad Medio
2024 medios laboratorio percibida del
bot afecta
confianza
15 Piller 2024  Comunicacién  Ensayo Riesgos de Medio
de crisis desinformacion
por generacion
automatica
16 Ponce 2024 RR.HH./ Exp. (n= Autoeficacia Medio
Empleabilidad  120) en prompt mejor
a calidad de CV
17 Potlezzay  Periodismo Revision Falta de gufas Alto
Schapals éticas en
2024 redacciones
algoritmicas
18 Sachoulido  Derecho tech  Juridico Al Act: marco Alto
u 2024 (UE) de riesgos
estratificados
19  Schiller Estadistica Ensayo Propone “Aly  Alto
2022 publica Data literacy as
civil right”
20 Suy Yang Primatia Disefio “Cinco grandes ~ Medio
2023a instruccional  ideas” para IA

infantil +
robética
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Tabla del metanalisis

21 Suy Yang HE global Marco Guia para Alto
2023b conceptual integrar
ChatGPT en
docencia con
ética
22 Van Escritura Revision Necesidad de Medio
Niekerk et académica directrices
al 2024 institucionales
sobre IA
23 Vartiainen  Primaria Estudio Sesgos en fext-  Medio
et al 2024 cualit. to-image cOmo
actividad
reflexiva
24 Wangetal  Opinion Survey (n = Segmentos Alto
2024 publica (UE) 6.005) vulnerables =
baja habilidad +
escepticismo
25 Watkins y Bibliotecarios  Informe Falta de Medio
Johnson profesional confianza para
2024 explicar IA a
usuarios
26 Wengetal HE global Revision sist.  Exito <> Alto
2024 (n =120) inmersioén
temprana +
proyectos
disciplinares
27 Woodetal Medicina Survey Alumnado exige Medio
2021 TA clinica,
docentes dudan
preparacion
28 Yanetal Bibliometrifa Mapeo visual ~ Explosion de Alto
2024 estudios de
“data literacy”
(2015-22)
29 Zouetal HE (China) Mixta Menor Medio
2023 autoeficacia
femenina en
uso de
generadores

Nota. Elaboracién propia.
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Resultados y analisis
Trayectorias pedagogicas

El metaanalisis revela un patron que se repite desde la educacion basica hasta
los posgrados profesionales: la exposicion temprana a conceptos de IA genera
una trayectoria de aprendizaje sostenido que, con adecuadas reiteraciones,
incrementa la complejidad cognitiva sin fracturar la motivaciéon del
estudiantado. En la etapa K-12, propuestas como las de Su y Yang (2023a)
adaptan la robética y el machine learning a marcos conceptuales basados en
los “cinco grandes principios” del pensamiento computacional, lo que
posibilita un puente temprano entre la manipulacién tangible de sensores y la
abstraccion algoritmica. De modo complementario, Vartiainen et al. (2024)
demuestran que introducir generadores de imagenes text-to-image en
primaria favorece la comprension de los sesgos de entrenamiento cuando los
docentes gufan discusiones metacognitivas sobre la procedencia de los datos.

En educacién superior, la evidencia converge en la necesidad de
integracion transversal: O’Dea et al. (2024) documentan que la alfabetizacion
generativa de IA en Reino Unido y Hong Kong mejora cuando las facultades
coordinan politicas unificadas en lugar de relegar la cuestién a asignaturas
optativas. Weng et al. (2024), mediante una revision sistematica de 120
estudios, confirman que los programas universitarios mas exitosos combinan
inmersion temprana, refuerzo disciplinar y evaluacién formativa basada en

proyectos.

Los programas profesionales refuerzan la tendencia espiral al mostrar
que la IA no solo optimiza practicas clinicas o comunicativas, sino que
consolida la identidad profesional cuando se integra criticamente. Wood et al.
(2021) hallan, en medicina, que la aceptaciéon de méddulos sobre sistemas de
apoyo al diagnéstico crece si el curriculo primero aborda conceptos
estadisticos basicos y, en fases posteriores, despliega simuladores de pacientes
potenciados por IA. Jarvis et al. (2024) extienden la légica al inglés
profesional: los simuladores de entrevistas laborales incrementaron la
autoconfianza de  estudiantes cuando incluyeron  sesiones de
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retroalimentacién explicativa, transparentando cémo el algoritmo calificaba

la pronunciacién, el contenido semantico y la expresion no verbal.

Un hallazgo transversal es la utilidad de metodologias activas:
aprendizaje basado en problemas con conjuntos de datos reales,
dramatizaciones con chatbots que ejemplifican sesgos y talleres de prompt
engineering enfocados en la autoexplicacion algoritmica. Estas estrategias no
solo aumentan el compromiso, sino que fomentan la conciencia
metacognitiva considerada predictor clave de transferibilidad profesional
(Jarvis et al., 2024).

Imperativos socio-éticos

En todos los dominios analizados emergen con fuerza los dilemas de ética,
equidad y sesgos (Dominguez & Stoyanovich, 2023; Hermann, 2021). El
consenso radica en que la alfabetizacion algoritmica debe trascender la mera
competencia técnica para desarrollar una sensibilidad critica hacia la
estructura de poder incrustada en los datos. Hermann (2021) advierte que la
“personalizacién masiva” promete experiencias a la medida, pero, sin
supervision ética, deriva en burbujas informativas que perpetian estereotipos.
Piller (2024) traslada la discusién a la comunicacién de crisis: los modelos
generativos pueden amplificar o mitigar la desinformacion, dependiendo de
cémo se configure su entrenamiento y la transparencia de su uso.

Desde la perspectiva regulatoria, el Al Act europeo (Sachoulidou,
2024) introduce un enfoque de gestion de riesgos estratificado que obliga a
las universidades a mapear en qué categoria encajan sus herramientas
académicas y administrativas. Aunque algunos paises de latinoamerica
carecen de legislacion equivalente, la asimetria regulatoria global crea el riesgo
de “zonas francas” algoritmicas en las que las practicas importadas ignoren
salvaguardas esenciales (Lo, 2023). Las bibliotecas, como veremos en la
siguiente subseccion, se sitian en el centro de esta tension, pues manejan
datos sensibles de comunidad y actian como intermediarias entre

proveedores de IA y usuarios finales.
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En los ambitos del periodismo y la gobernanza de la informacién, los
estudios de Potlezza y Schapals (2024) evidencian que la automatizacion
descontrolada erosiona la legitimidad democratica y la confianza publica.
Consecuentemente, la alfabetizacion en IA debe incorporar nociones de
responsabilidad compartida: no vale solo con formar usuarios criticos, sino
profesionales capaces de disefiar y gestionar sistemas con principios de
transparencia, explicabilidad y auditorfa social.

La brecha de Ia IA

Un aporte distintivo de este metaanalisis es la conceptualizacion de la “brecha
de la IA” como fenémeno multidimensional que combina alfabetizacion
técnica, capital cultural y confianza en las instituciones. Wang et al. (2024),
mediante modelado de clases latentes, identifican segmentos de la poblacion
que conjugan escepticismo y baja habilidad, lo que los hace particularmente
vulnerables a decisiones automatizadas en salud, finanzas o justicia. En China,
Zou et al. (2023) muestran que la adopcion de herramientas generativas esta
mediada por el género, con mujeres que reportan menor autoeficacia en el
disefio de prompts complejos, reflejando patrones de exclusion tecnoldgica
histéricamente documentados.

Para Latinoamérica, los paises que poseen desigualdades digitales y
educativas marcadas, este hallazgo es crucial: cualquier modelo de
alfabetizacion que no integre puntos de control de equidad corre el riesgo de
profundizar la brecha existente. Ello implica disefiar materiales plurilingties,
flexibles y con ejemplos contextualizados —por ejemplo, datos abiertos
sobre presupuesto municipal, que resuenen con la realidad local— e incluir
mecanismos de acompafiamiento para personas con discapacidades o rezagos
de conectividad.

Bibliotecas y profesionales de Ia informacion como catalizadores

La Federacion Internacional de Asociaciones de Bibliotecarios e Instituciones
(IFLA, 2024) postula a las bibliotecas universitarias como hubs de
alfabetizacion algoritmica, capaces de democratizar el acceso a herramientas
de IA y de promover su uso responsable. Sin embargo, el metaanalisis revela
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que tales aspiraciones chocan con déficits formativosde los propios
bibliotecarios. Watkins y Johnson (2024) documentan que la mayoria se siente
insegura al explicar conceptos como overfitting o interpretabilidad de
modelos, mientras que Cox y Mazumdar (2022) subrayan la ambigtedad
terminoldgica que aun rodea a “IA” en el gremio.

Para superar estas carencias, se recomienda un plan escalonado de
upskilling que combine microcredenciales técnicas con espacios de reflexion
ética y apropiacion pedagdgica. De igual forma, la biblioteca puede fungir
como laboratorio vivo donde se prototipen buscadores semanticos, sistemas
de recomendacién y chatbots de referencia, siempre bajo protocolos de
auditoria y con participacion estudiantil. Asi, el aula y la biblioteca se nutren
mutuamente: la primera prueba conceptos, la segunda los institutionaliza en

servicios permanentes.
Hacia un modelo de Alfabetizacion en Inteligencia Artificial (AIL)

La sintesis inter-casos permite delinear un modelo AIL de cuatro dimensiones
interconectadas, cada una reforzada por puntos de control de equidad para
prevenir la brecha de IA:

1. Dimensién técnico-conceptual: Se centra en que el estudiantado
comprenda arquitecturas, métricas y limitaciones de modelos —
precision, recall, bias de entrenamiento—; incluye practicas de
prompt design y depuracioén de datos (Su & Yang, 2023b);

2. Dimension critico-interpretativa: Invita a deconstruir el “mito de
neutralidad” algoritmica: analisis de sesgos, triangulacion de fuentes y
evaluacion de transparencia, con marcos como la “linea de preguntas
criticas” de DeVasto y Palmer (2024);

3. Dimension aplicada-practica: Articula herramientas especificas por
disciplina: desde generadores de CV (Ponce, 2024) hasta flujos de
trabajo hibridos en comunicacioén organizacional (Pan et al., 2024). Se
promueve la co-creacién humano-IA bajo criterios de explicabilidad
y autoria compartida;
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4. Dimensién socio-ético-civica: Integra la normativa internacional
(Sachoulidou, 2024), los derechos digitales y la justicia de datos. Karan
y Angadi (2023) argumentan que la escuela, mds que adaptar
tecnologia, debe formar sujetos criticos que interfieran éticamente en
su diseflo y gobernanza.

Cada dimensién incorpora checkpoints de equidad: diagnésticos de
autoeficacia, accesibilidad multiformato, seguimiento de participacién de
grupos subrepresentados y mecanismos de retroalimentaciéon comunitaria.
De esta forma, el modelo se visualiza como una “doble hélice”: mientras las
dimensiones  técnico-practicas  desarrollan competencias duras, las
dimensiones critico-civicas garantizan una bruajula ética y un ethos inclusivo.

Implicaciones integradas

* Curriculares: integrar modulos AIL obligatorios en los primeros
semestres y reforzarlos con aplicaciones disciplinares en cursos

avanzados;

* Bibliotecarias: redisefiar servicios de referencia bajo estandares de
IA explicable, incluir talleres y laboratorios ciudadanos de IA;

* Regulatorias: alinear politicas universitarias con marcos de riesgo
internacionales, desarrollando guias internas de uso responsable;

* Investigacion futura: evaluar longitudinalmente el impacto de la
doble hélice AIL en la reducciéon de la brecha de IA y en la generacion
de capital critico en comunidades vulnerables.

En adicién, los resultados confirman que una alfabetizacion en
Inteligencia Artificial robusta no puede limitarse a impartir habilidades
técnicas. Debe articular, en clave de justicia social, la comprension de los
procesos algoritmicos, la capacidad de interrogarlos y la agencia para
transformatrlos cuando comprometan el bienestar colectivo.
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Implicaciones para los actores globales

ILa adopcion de un modelo integral de Alfabetizacion en Inteligencia Artificial
(AIL) trasciende fronteras geopoliticas y niveles de ingreso: la automatizacion
inteligente configura ecosistemas educativos, informativos, regulatorios y
productivos en todos los continentes. A partir de la sintesis metaanalitica, se
identifican implicaciones estratégicas para cinco grupos de interés cuya
actuacion coordinada resulta imprescindible para que la alfabetizacion
algoritmica opere como palanca de equidad y no como motivador de nuevas

exclusiones.
Sistemas de educacion superior

Las universidades de América, Europa, Africa y Asia comparten el desafio de
integrar la IA en planes de estudio heterogéneos sin diluir la dimension critica.
Los hallazgos de O’Dea et al. (2024) y Weng et al. (2024) demuestran que los
curriculos mas eficaces articulan médulos troncales de AIL con aplicaciones
disciplinares situadas; esta logica puede escalarse globalmente mediante
marcos de referencia flexibles que respeten la diversidad cultural y regulatoria.
La inclusion de pedagogias criticas contintan siendo la condicion de
posibilidad para una innovacién socialmente responsable, tal como advierten
Flier] y Maybee (2020). De manera complementaria, la formacién del
profesorado requiere itinerarios de desarrollo profesional que combinen
microcredenciales técnicas con comunidades de practica internacionalizadas
en las que se compartan casos y rubricas.

Redes bibliotecarias y de informacion

La Federaciéon Internacional de Asociaciones de Bibliotecarios e Instituciones
(IFLA), al posicionar las bibliotecas como mediadoras del cambio
tecnologico, brinda un marco global para alinear servicios, politicas y
estandares (IFLA Journal, 2024). Sin embargo, la evidencia de Watkins y
Johnson (2024) y de Cox y Mazumdar (2022) confirma que el personal
bibliotecario, incluso en paises con infraestructuras robustas, todavia carece
de competencias solidas para evaluar y desplegar sistemas de recomendacion,
discovery o respuesta conversacional basados en IA. Una implicacién practica
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es que los consorcios bibliotecarios deberfan elaborar kits multilingties de
AIL que incluyan guias metodologicas, glosarios, estudios de caso y plantillas
de politicas de privacidad. Asimismo, la organizaciéon de hackathones
ciudadanos orientados a la co-creacién de soluciones algoritmicas
transparentes puede atenuar disparidades geograficas de acceso y fomentar la
cocreacion local de conocimiento.

Organismos reguladores y foros multilaterales

Aunque la Unién Europea ha tomado la delantera con un esquema de
estratificacion de riesgos algoritmicos (Sachoulidou, 2024), el andlisis de Lo
(2023) advierte la existencia de un paisaje normativo fragmentado que deja
brechas de gobernanza en contextos con infraestructura juridica incipiente.
Para minimizar la carrera hacia el fondo regulatoria, los hallazgos apuntan a
la urgencia de articular principios minimos globales vinculados a
transparencia, explicabilidad, derecho a la objecién humana y protecciéon de
datos. Los organismos multilaterales dedicados a la educacién superior, la
ciencia y la cultura pueden servir de puente entre regiones con capacidades
legislativas dispares, apoyandose en repositorios de buenas practicas y en
métricas de impacto ético que permitan monitorear la implementacion real
de la regulacién.

Sectores productivos y mercado laboral

Las empresas de base tecnolégica y los conglomerados industriales,
independientemente de su localizacién, se benefician de alianzas universidad—
industria que ofrezcan practicas profesionales en entornos de inteligencia
hibrida, tal como reflejan los estudios de Coman y Cardon (2024). Estas
experiencias impulsan la empleabilidad y aseguran que el estudiantado
internalice las dinamicas colaborativas humano—maquina antes de ingresar en
un mercado laboral automatizado. A escala global, los clasteres de innovacion
podrian cofinanciar programas de residencias rotativas en los que estudiantes
de diferentes continentes evaluen y adapten soluciones algoritmicas a
realidades socioculturales diversas; dicha movilidad favoreceria una

comprension intercultural de los sesgos, reforzando la dimension critica del
modelo AIL.
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Sociedad civil, medios y cultura civica

ILa brecha de la IA descrita por Wang et al. (2024) y las asimetrias de género
detectadas por Zou et al. (2023) evidencian que la alfabetizacién algoritmica
no puede concebirse solo dentro de las aulas. Organizaciones no
gubernamentales, grupos comunitarios y medios de comunicacién —
tradicionales y digitales— desempefan un papel insustituible en la difusién de
narrativas que desenmascaren la opacidad algoritmica, visibilicen afectaciones
a derechos y promuevan la rendicion de cuentas. Los hallazgos de Porlezza y
Schapals (2024) subrayan que la legitimidad democratica se erosiona cuando
la automatizacién de contenidos informativos no se acompafia de
mecanismos robustos de verificaciéon. Por ende, la alfabetizacion algoritmica
global exige campafas de comunicacion publica que trasladen, en lenguajes
accesibles, la relevancia de comprender y cuestionar los sistemas de IA.

Investigacion colaborativa y fronteras del conocimiento

Finalmente, la progresion exponencial de la literatura sobre alfabetizacion de
datos mapeada por Yan et al. (2024) indica que las agendas de investigacion
deben virar hacia estudios comparados de impacto longitudinal que midan la
eficacia de los modelos AIL en reducir la brecha de IA a lo largo del tiempo
y en contextos socioculturales heterogéneos. Se requieren, ademas, métricas
de equidad que evalten la participacion de grupos histéricamente marginados
y la distribuciéon de beneficios socioeconémicos derivados de la
automatizacién. La promocién de consorcios de ciencia abierta acelerara la
evolucién colectiva del campo, en consonancia con los principios de Schiiller
(2022) sobre alfabetizacién de datos como derecho civico.

En conjunto, las implicaciones derivadas del metaanalisis confirman
que la alfabetizacion en inteligencia artificial constituye ya un imperativo
global cuya viabilidad depende de la co-responsabilidad de instituciones
educativas, redes bibliotecarias, entes reguladores, industria y sociedad civil.
Sin convergencia de esfuerzos, la IA corre el riesgo de profundizar
desigualdades preexistentes; con politicas coordinadas, en cambio, puede
operar como catalizador de innovacion justa y desarrollo humano sostenible.
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Limitaciones del estudio y del modelo de Alfabetizacion en
Inteligencia Artificial

Como todo metaanalisis cualitativo, el presente estudio esta sujeto a varias
limitaciones que acotan el alcance del modelo de Alfabetizaciéon en
Inteligencia Artificial (AIL) propuesto y deben ser tenidas en cuenta al
interpretarlo.

En primer lugar, existe un sesgo de idioma. Los estudios que
superaron los criterios de calidad y pertinencia estan publicados en inglés.
Esto implica que el corpus se inclina hacia contextos angléfonos o
fuertemente influenciados por marcos normativos y académicos del Norte
global. I.a AIL se formula aqui con una vocacién latinoamericana, pero la
base empirica se nutre sobre todo de experiencias y debates producidos fuera
de la region.

En segundo lugar, se reconoce un sesgo disciplinar. La mayoria de los
trabajos analizados proceden de campos como la educacién, la
bibliotecologia, la comunicaciéon otros sectores aparecen representados de
forma puntual. En consecuencia, las cuatro dimensiones del modelo AIL y la
metafora de la “doble hélice” se encuentran especialmente ajustadas a
ecosistemas educativos y de servicios de informacion, y su transferencia a
otros dominios profesionales debe hacerse con cautela y, preferentemente,
acompafiada de investigaciones complementarias en esos campos.

En tercer lugar, el protocolo de busqueda privilegia fuentes indexadas
en bases de datos internacionales y no agota la literatura gris ni las
experiencias locales no publicadas en revistas académicas. Esto puede dejar
fuera iniciativas innovadoras de alfabetizacion en IA desarrolladas en
universidades latinoamericanas con menor visibilidad internacional, asi como
practicas emergentes documentadas en informes institucionales o proyectos
piloto. Aunque esta decision mejora la trazabilidad y la verificabilidad del
corpus, también restringe la diversidad de voces consideradas.

Finalmente, el modelo AIL propuesto debe entenderse como una
construccion interpretativa de alcance heuristico y no como una taxonomia
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cerrada. Las cuatro dimensiones identificadas y los puntos de control de
equidad emergen de la convergencia de patrones en los 29 estudios
analizados, pero no han sido todavia validados mediante disefios empiricos
especificos (por ejemplo, estudios longitudinales, analisis comparativos entre
instituciones o procedimientos Delphi con expertos). Futuras investigaciones
deberan someter a prueba la robustez del modelo en contextos universitarios
diversos, as{ como explorar variaciones disciplinares, regionales y culturales

que puedan requerir ajustes o extensiones.

Estas limitaciones no invalidan los aportes del estudio, pero si sefialan
la necesidad de leer el modelo AIL como una propuesta situada que ofrece
un marco de trabajo util para universidades latinoamericanas, a la vez que
invita a ampliar la evidencia empirica y a diversificar las perspectivas

implicadas en la conversacion sobre alfabetizacion en inteligencia artificial.
Conclusiones

La evidencia examinada converge en un principio rector: la alfabetizacion en
inteligencia artificial (AIL) eficaz se sustenta en la interdependencia de tres
pilares—fluidez de datos, escrutinio ético y pertinencia contextual—cuya
articulacién  trasciende las fronteras nacionales. l.a acumulaciéon de
competencias puramente técnicas sin una conciencia critica reproduce la
“ilusiéon de neutralidad” algoritmica sefialada por Dominguez Figaredo y
Stoyanovich (2023); a la inversa, la reflexién ética desvinculada del
conocimiento operativo de modelos y métricas conduce a un activismo
retérico sin capacidad de incidencia practica. Esta dialéctica exige un enfoque
holistico que las instituciones de educacion superior, las redes bibliotecarias
y los organismos de politicas publicas deben asumir como responsabilidad
compartida a escala mundial.

Hallazgos clave

1. Trayectorias pedagogicas espirales. Desde la educacion primaria (Su
& Yang, 2023a; Vartiainen et al., 2024) hasta programas profesionales
(Wood et al,, 2021), la integraciéon temprana y reiterada de la IA
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demuestra ser el mecanismo mas solido para consolidar competencias
progresivas y evitar la fragmentacion curricular;

2. Imperativos socio-éticos globales. Preocupaciones sobre sesgos,
transparencia y justicia algoritmica emergen en todos los contextos
revisados (Hermann, 2021; Piller, 2024). El Al Act europeo
(Sachoulidou, 2024) ofrece una referencia de gobernanza basada en
riesgo que se proyecta como estandar de facto para otras regiones;

3. Brecha de la IA. El analisis de Wang et al. (2024) confirma la
existencia de segmentos sociales simultaineamente escépticos y sub-
alfabetizados, condicién que multiplica su exposicion a dafios
algoritmicos. Estudios de género (Zou et al., 2023) y territorialidad
digital ratifican que cualquier agenda de AIL debe anclar puntos de
control de equidad;

4. Bibliotecas como catalizadoras. Las bibliotecas universitarias y
publicas se perfilan como nodos estratégicos de democratizacion
tecnoldgica, pero requieren planes sistematicos de actualizacion
profesional (Cox & Mazumdar, 2022; Watkins & Johnson, 2024).

Implicaciones mundiales

* Educacion superior. Las universidades deben adoptar modelos
troncales de AIL, reforzados con aplicaciones disciplinares que
traduzcan los conceptos abstractos en problematicas locales, por
ejemplo, sesgos en bases de datos de salud en Africa o automatizacién
agricola en Sudamérica;

* Redes bibliotecarias. Bajo la guia de la IFLA (2024), los consorcios
regionales pueden crear repositorios abiertos de materiales
multilingties, favoreciendo la circulaciéon de buenas practicas entre
Norte y Sur global;

* Politica publica. En ausencia de normativa homogénea, los paises
pueden replicar la 16gica escalonada del Al Act e incorporar clausulas
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de soberania de datos para salvaguardar contextos culturales diversos
(Lo, 2023);

¢ Industria y mercado laboral. La creaciéon de pasantias en entornos
de inteligencia hibrida, tal como recomiendan Coman y Cardon
(2024), facilita la transferencia de conocimientos y fomenta la
adaptabilidad  profesional en un mercado  automatizado

transversalmente.
Llamado a la accién global

La alfabetizacién algoritmica se erige como pilar ineludible de la ciudadania
del siglo XXI. Sin ella, la expansion exponencial de sistemas de IA amenaza
con amplificar asimetrias sociales, econdémicas y epistémicas; con ella, la IA
puede transformarse en vector de innovacién inclusiva y bienestar colectivo

(Schiiller, 2022). Para materializar este potencial se requiere:

* Vision sistémica que rompa silos disciplinares y conecte
competencias técnicas con marcos de ética publica;

* Financiamiento sostenible que permita a las instituciones mas alla
del eje global Norte acceder a infraestructuras formativas y recursos
actualizados;

» Compromiso civico que legitime la participaciéon de comunidades
locales en la definicion de qué IA se disefa, para quién y con qué fines.

En definitiva, participar de manera significativa en una sociedad
mediada por IA demanda la convergencia de saberes técnicos y reflexion
critica. Las conclusiones de este metaanalisis proveen un plano conceptual y
operativo que puede adaptarse a diversas realidades educativas y culturales.
Al movilizar las palancas complementarias de universidades, bibliotecas,
industria y marcos regulatorios, la comunidad internacional dispone de la base
necesaria para convertir la alfabetizacion algoritmica en un derecho universal

y en un motor de desarrollo humano con justicia y equidad.
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